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RESUMO

O objetivo desta pesquisa é determinar a transmislgd impacto entre os indices de

globalizagédo dos paises da América do Sul, taisoc@guador, Peru, Colémbia, Venezuela,

Bolivia, Chile, Brasil, Paraguai, Argentina, Urugu&uriname e Guiana, de modo a

compreender e identificar as relagbes no curtoop@a meio dos modelos de vetores

autorregressivos. Por meio desta metodologia,zaotitse a funcédo impulso-resposta e
decomposicao da variancia e o teste de causalta@ranger, para responder ao objetivo da
pesquisa, no qual resultou que os paises SurindBugama sao variaveis exogenas. Também
observou-se que os indices de globalizacdo séodlateionados, pois quando ocorre uma
variabilidade em determinado pais, ele influen@acamportamento dos demais paises em
estudo, apresentando efeitos positivos e negativdsngo do tempo. O estudo comprova que
a América do Sul pode ser internacionalizada comdoa teoria de Uppsala que se da por
meio de territorios proximos, pois essa internaaliancao reflete positivamente em alguns
dos indices.

Palavras-chave indice de Globalizagdo. Vetores AutorregressiMaogpulso de Resposta.
Decomposicédo d€holesky

ABSTRACT

The paper aims to determine the transmission ofrtipact among the globalization indices
of the countries of South America, such as: EcuaBeru, Colombia, Venezuela, Bolivia,
Chile, Brazil, Paraguay, Argentina, Uruguay, Sumeaand Guyana, in order to understand,
identify and relationships in the short term by meaf autoregressive vector models.
Through this methodology, the impulse responsedmadmposition of variance function and
the Granger causality test were used to answereigarch objective, which resulted in the
countries Suriname and Guyana being exogenousblesiaAlso, it was observed that
globalization indexes are interrelated, becausenvwthere is variability in a given country, it
influences the behavior of the other countries urstledy, presenting positive and negative
effects over time. The study proves that South Acaecan be internationalized according to
the theory Uppsala which takes place through netbitories, as this internationalization
reflects positively on some of the indexes.

Keywords: Globalization Index. Autoregressive Vectors. Rese Impulse. Cholesky
Decomposition.
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1 INTRODUCAO

Do ponto de vista do mercado internacional, notaleracdo no contexto da
expressividade das empresas no cenario interndci@@HUMACHER et al, 2012)
tornando-se cada vez mais importante para o delsemento da economia. Para atingir
economias de escala ou até mesmo o desenvolvingmteuas marcas no mercado
internacional, as empresas estdo sempre em buscapiacdo de novas oportunidades,
agindo cada vez menos de uma forma isolada, madd@ de uma maneira radical 0 mundo
dos negocios, sempre como um meio de se protegdurbaléncia existente em seus
mercados domésticos (MONTICELEt d, 2017).

A identificacdo e o desenvolvimento de negocioss@@as por um processo
empreendedor que implica o reconhecimento de uneatwpdade, que faz com que o
empreendedor seja caracterizado como o elementi@icda relacionamento sinérgico entre a
organizacéo e o ambiente externo (RUPPENTHAL; CINON) 2012). E através das acbes
empreendedoras tomadas que o0 gestor/empreendedameaso papel principal na
identificacdo e exploracdo das oportunidades déaieg, bem como permite tomar decisées
para internacionalizar. Essa internacionalizagcadepser vista como um resultado dos
esforcos empreendidos pelo gestor para melhoraa &spresa (SCHWEIZER; VAHLNE;
JOHANSON, 2010).

Com a entrada das empresas no mercado interngcioonalkestdo é a de como lidar
com o ambiente institucional dos paises anfitrig@8ONTICELLI et al 2017). A
internacionalizacéo, caracterizada pelo envolviment operacdes fora de seu pais de origem
(CARNEIRO; DIB, 2007), pode ocorrer em varias dis@es diferentes, das quais seus
processos sdo baseados em teorias jA consagrag&sntam dar resposta se uma empresa
deve ou nao internacionalizar as suas atividadgssHeorias estudam as vantagens para se
lancar em mercados internacionais.

Schumacheet al (2012) em sua pesquisa, constataram uma relagtvpcentre a
expansdo dos negdcios no exterior e 0 aumento manteo da empresa. Entretanto, os
objetivos da internacionalizacdo vao além da eXade mercado e do aumento das vendas
e lucros, e inclui a construcdo de redes de relaoiento, a geracdo de aprendizado, o
desenvolvimento e a aquisicdo de novas capacidagdeta exploracdo de suas vantagens
especificas (FERREIRA; SERRA, 2009; BAILEY, 2017).

Com a funcao de interconexdo entre as varias deeatiacdo humana, a globalizacéo

€ um processo que tem sido explorado e seu aperfugito visto sob perspectivas
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antropolégica, econémica, cultural e politica, aaig| dao diferentes interpretacdes que vém
mudando a natureza do mundo e as condi¢cdes paiacaccde oportunidades e insergéao
econdmica, antes inexistentes as empresas (FLEBEYJRY, 2012; PERALVA, 2016).

Ainda, os autores afirmam que a globalizacdo temmvessado diferentes fases ao
longo das ultimas décadas: financeira (década Jlecéthercial (década de 80), produtiva
(década de 90) e institucional (anos 2000). Logwa pnelhor caracterizar suas dimensdes e
seus desencadeamentos, torna-se importante acéefide indicadores e mensura-los, para
entdo entender os efeitos da globalizacdo (FLEUREURY, 2012; PERALVA, 2016) e,
particularmente, a respeito do grau de globalizag&o énfase nos paises da América Latina.

A literatura descreve os efeitos da globalizacdogone se refere a geracdo de
dindmicas de desenvolvimento nos territorios (PERAL2016) e que esse é “um fendbmeno
gue nao se restringe ao mundo econdémico dos gramigeesses do capitalismo” (PINTO,
2012, p. 8).

Com a globalizacdo, nasce, entdo, 0 MERCOSUL, taetmilda unido dos paises do
Cone Sul, com o propdsito de projecdo no cenatenacional através de um processo de
integracdo num contexto regional (MOTTA, 2013). rEf@nto, ao invés de 0s paises
membros priorizarem a indUstria local, estes emniawseus lucros aos paises a que as
multinacionais pertenciam, indo na direcdo opodtando comparados ao processo de
integracéo regional europeu.

Ainda assim, o MERCOSUL, decorrente da globalizacGoum instrumento
importante para os Estados membros, de modo a dxEaras politicas externas na direcao
de um posicionamento mais independente e prop@cciana integracéo de fato, que venha a
atender a evolugdo das relagdes internacionaisraidancas internas nos paises da América
do Sul.

Dessa forma, a partir da tendéncia do mercado, mstquisa teve por objetivo
analisar, identificar e quantificar as relagbessdanopactos dos indices de globalizacdo dos
paises da América do Sul pela metodologia de wetimrregressivo (VAR) para estimar se 0s
paises vizinhos possuem uma relacéo referentealgiacao.

A pesquisa justifica-se pela importancia da glaaai#o para a internacionalizacao das
empresas, vista como um meio eficaz para o auntengma competitividade, promovendo o
desenvolvimento do pais e facilitando o acessocarses e mercados, uma vez que
conquistam espaco na economia mundial, como tanaléiham nos resultados do balanco
de crescimento da economia do pais, afora as boitiiies para a construcédo tedrica do

fendbmeno internacionalizacao.
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2 METODOLOGIA

Os indices de globalizacdo, em estudo sao: Eq{ad); Peru (PE), Colombia (CO),
Venezuela (VE), Bolivia (BO), Chile (CL), Brasil B, Paraguai (PY), Argentina (AR),
Uruguai (UY), Suriname (SR) e Guiana (GU), siglasgudo INPI (INSTITUTO
NACIONAL DA PROPRIEDADE INDUSTRIAL, S/A). Estes pggs integram a América do
Sul.

Os dados foram coletados do K@wiss Economic Institutdisponivel na pagina
<https://www.kof.ethz.ch/en/forecasts-and-indicatiodicators/kof-globalisation-
index.html>. A amostra esta compreendida do an@9¥® a 2015, totalizando 46 anos de
observacoes.

A metodologia desenvolvida busca revelar as irdkxedes dos indices de
globalizag&o, por meio do modelo econométrico deres autorregressivos e determinar o
comportamento das variaveis no curto prazo. Destgominicia-se 0 método com a analise
gréfica das variaveis, para constatar visualmermigngportamento das séries em relacédo a sua
estacionariedade. A seguir, utilizam-se os testesralzes unitarias, dickey-Fuller
Aumentado DICKEY E FULLER 1979), e oKwaiatkowski, Phillips, Schmidt and Shin
(KPSS) (1992), para determinar se as seéries sawi@sdrias, isto € 1(0) ou aplicar a
diferenca, pois para estimar o modelo, as sériesrée ser todas estacionarias, isto €, as que
necessitarem de diferencas sefd@d vezes diferenciadas, e as que ndo necessitam de
diferencas deverao participar do modelo em nivel.

Logo, ajusta-se o modelo VAR com um numero arhbirde defasagens, de modo que
seus residuos possam ser estimados e assim, aasetapnte, escolher o melhor nimero de
defasagem pelos critério8kaike Information Criterion(AIC) e Bayesian Information
Criterion (BIC) (MADDALA, 1992).

O Critério de Informacéo de AIC é definido como:
AIC, = -2log(L, )+2(p+1)+1] 1)

O Critério de Informacéo BIC é definido como:

BIC, = —2log(L, )+[(p+1)+1]log(n) @)
Seguindo a estimacédo do modelo, determina-se anoddenclusdo das variaveis, por
meio do testeblock exogenitVAR Granger Causality/Block Exogeneity Wald Tedts
modo que a variavel mais exdgena seja a primeg@atrar no modelo, o que corresponde a

variavel que apresentar maior valor para a estaisQui-quadrado (CHARENZA,
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DEADMAN, 1997). Assim, organiza-se 0 modelo da &ael mais exdgena para a mais
enddgena.

Definido o modelo, é possivel realizar um estudores@ Causalidade de Granger, a
Funcédo Impulso Resposta (FIR) e a Decomposicaoat@éntia, pois sao as analises mais
importantes na estimacdo do modelo VAR. A primeinalisa se variaveis quaisquer X e Y
podem ter um efeito mutuo entre si, dependendculatera de defasagens distribuidas entre
elas. Ja a FIR tera o objetivo de verificar comacaariavel se comporta frente a um choque
externo nas inovacdes, e também, qual a particpdedcada variavel na explicacdo da
variancia de cada série (CHARENZA, DEADMAN, 1993).decomposi¢cdo da variancia
calcula a porcentagem da variancia do erro de sfeyique é decorrente de cada variavel
endogena, ao longo da previsdo. (BUENO, 2008).

Seguindo estes passos, descrevem-se 0s resultexodgrados no curto prazo.

3 RESULTADOS E DISCUSSAO

Descrevem-se, inicialmente, os indices de globglizados paises: Uruguai, Chile,
Argentina, Brasil, Venezuela, Guiana, Bolivia, Golda, Equador e Suriname conforme a
Figura 1, de maneira a detectar se as mesmas &&ooRrarias, assim como capturar por

caracteristicas de sazonalidades e tendéncias.

Figura 1 — Série em nivel do indice de globalizacdo
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Observa-se, na Figura 1, que as séries apresentamcamportamento nao

estaciondrio, pois ndo oscilam em torno de um w@ostante. Portanto, é necessario aplicar

diferencas para alcancar o pressuposto necessar® gstimar um modelo de vetor

autorregressivo, assim utilizam-se os testes ABIP8S para confirmar que as séries sao nao

estacionarias e necessitam a primeira diferencdocne Tabela 1.

Tabela 1 — Teste de raiz unitarilAugmented Dickey-Fuller em nivel ADF)

ADF Em Nivel

Argentina Bolivia Brasil Chile Columbia Equador
Statistics-t -1.227718 -0.752736 -0.396410 -0.09275P 0.308962 89154
Critical value of
the ADF 5% -2.929734 -2.928142 -2.928142 -2.92814p -2.928142 928142
P-value 0.6541 0.8225 0.9010 0.9439 0.9763 0.7821

Guiana Paraguai Peru Uruguai Venezuela | Suriname
Statistics-t -1.841134 0.196815 -0.185303 -0.385653 -1.914269 .170605
Critical value of

- - - y, - D -
the ADF 5% 2.928142 2.928142 2.9281472 2.92814p 2.928142 2.928142
P-value 0.3564 0.9694 0.9328 0.9028 0.3230 0.6790

Na Tabela 1, ndo se rejeita a hipotese nula deagisgries em nivel possuem raizes

unitarias, as quais sdo consideradas I(1). Testarargdo, as séries em primeiras diferencas,

Tabela 2.

Tabela 2 — Teste de raiz unitari]Augmented Dickey-Fuller em primeiras diferencas

(ADF)
ADF Em Primeira Diferenca
Argentina Bolivia Brasil Chile Columbia Equador

Statistics-t -4.754940| -6.291996 -5.432473 -5.232892 7.879858 .981@58
Critical value of
the ADE 5% -2.929734| -2.929734 -2.929734 -2.929734 2.929734 .929734
P-value 0.0004 0.0000 0.0000 0.0001 0.0000 0.0000

Guiana Paraguai Peru Uruguai Venezuela Suriname
Statistics-t -6.924151 -5.506553 -7.873311 -5.749408 -7.4460%2 8.077308
Critical value of 4
the ADE 5% -2.929734 -2.929734 -2.929734 -2.929734 -2.929734 2.929734
P-value 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000 0.0000

Na Tabela 2 aceita-se a hipotese alternativa dénaizsde raiz unitaria, que consiste

em gue todas as séries tornaram-se estaciondjaapps a primeira diferenca.

Para confirmar a decisdo do te#tBF, utiliza-se o teste d&waiatkowski Pillips,

Schmidt and Shein (KPE8om resultados expostos na Tabela 3.
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Tabela 3 — Teste de estacionariedad@vaiatkowski, Pillips, Schmidt and Shein em nivel

(KPSS).
KPSS Em Nivel
Argentina Bolivia Brasil Chile Columbia Equador

Valor critico do

0.463000 0.463000 0.463000 0.463000 0.463000 0.463000
KPSS 5%
LM —stat 0.757856 0.828905 0.831188 0.818257 0.827670 0.843625

Guiana Paraguai Peru Uruguai Venezuela Suriname
Valor critico do

0.463000 0.463000 0.463000 0.463000 0.463000 0.463000
KPSS 5%
LM —stat 0.796551 0.835034 0.822490 0.836898 0.608044 0.596140
ADF Em Primeira Diferenca

Argentina Bolivia Brasil Chile Columbia Equador

Valor critico do

0.463000 0.463000 0.463000 0.463000 0.463000 0.463000
KPSS 5%
LM —stat 0.169117 0.152757 0.135074 0.178452 0.176446 0.084303

Guiana Paraguai Peru Uruguai Venezuela Suriname
Valor critico do

0.463000 0.463000 0.463000 0.463000 0.463000 0.463000
KPSS 5%
LM —stat 0.373445 0.173308 0.160331 0.129504 0.410425 0.194840

Na Tabela 3, considerando as séries em nivel,tagjei a hipotese nula de

estacionariedade, pois todas séo consideradagj@3, aplicar uma diferenca, todas as séries

tornam-se estacionarias 1(0). Conclui-se que asssééo estacionarias em primeira diferenca
pelos testes ADF (Tabela 2) e KPSS (Tabela 3).

Seguindo pelo AIC e BIC, escolhe-se 0 numero dasdgfens para estimacao do
modelo VAR, Tabela 4.

Tabela 4 — Critérios de Informacao Akaike Information Criterion (AIC), Bayesian
Information Criterion (BIC).

Lag AIC BIC
1 38.77837 44.67634*
2 36.57825* 48.37420

* indica os melhores valores encontrados

A escolha do numero dag se deu pelo critério, pois o AIC, de acordo cofrabela
4, os valores em negrito sdo indicados com o meglor de AIC=36.57825 foi obtido com 2
lag e, BIC= 44.67634, a escolha ddag. Assim estima-se, entdo, o0 modelo VAR com 2
defasagens.

O passo seguinte é a determinacdo da ordem dawveiargue irdo compor o modelo
por meio do teste de Block Exogenety, a variaveésamta um valor da estatistica de Qui-
guadrado maior, consequentemente é enddgena, aeussvestao representados na Tabela 5.
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Tabela 5 — VARGranger Causality/Block Exogeneity Wald Tests

Qui-quadrdo p-valor

D(EQUADOR) 6186964,00 0.0000
D(PERU) 5904926,00 0.0000
D(COLOMBIA) 5715300,00 0.0001
D(VENEZUELA) 4505138,00 0.0026

D(BOLIVIA) 3821096,00  0.0173
D(CHILE) 3484894,00  0.0402
D(BRASIL) 2045441,00  0.1323

D(PARAGUAI)  2703611,00  0.2099
D(ARGENTINA)  2432688,00  0.3303

D(URUGUAI) 2232860,00  0.4404
D(SURINAME)  1965689,00  0.6045
D(GUIANA) 1481437,00  0.8701

Na Tabela 5 verifica-se que a ordem das variaveisd®gena D(Equador), D(Peru),
D(Colémbia), D(Venezuela), D(Bolivia), D(Chile), Brasil), D(Paraguai), D(Argentina),
D(Uruguai), exdgenas D(SURINAME) E D(GUIANA). Assipossibilitou a estimagdo do
modelo VAR, Anexo A, Tabela 6.

ApoOs a andlise da Tabela 6 (Anexo A), em que agmudo indice da(EQ) depende

APE_,,ACL_,,ABR,ABR_,,APY_,,AUY,_;,AGU significa que existe uma inter-relagéo do
indice do Equador com os indices de globalizacédBeta, Chile, Brasil, Paraguay, Uruguai,
e Guiana com seus valores defasados.

Ja a equacéo dy(PE) é dependente ddBQ_,,ABR_, 0 que resulta que as variaveis

Bolivia e Brasil sdo significativas nessa equacao.

A equacgdo da\(CO) dependeAPE_,,AVE_,,ACL_,ABR_,AAR_, isto €, existe
uma interrelagdo da Colédmbia com as variaveis Réenezuela, Chile, Brasil e Argentina,
com seus valores defasados.

A equacédo da(VE) resulta que o indice de globalizacdo deste pad depende de

nenhum outro indice em estudo.

Seguindo a analise,A(BO) depende d&\EQ_,,APE_,ACQ_,ACL,_;,ABR_,,. Essa
equacao significa que o indice de globalizacdoa#&id (BO) depende significativamente no
primeiro momento dos indices de globalizacdo doaBqu(EQ), Peru (PE), Coldmbia (CO),
do Chile (CL), e no segundo instante pelo BrasR)B

A equacaoA(CL) dependeAPY,_,, o Chile (CL) depende, significativamente, do

indice de globalizacéo do Paraguai.
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Ja na equacdo da(BR) é dependent&PE_; o Brasil (BR) é afetado somente pelo

Peru (PE) no primeiro instante.

O A(PY) em sua equacédo nao é influenciado por nenhagrirdlices de globalizacéo
em estudo.

A equacdoA(AR) depende AVE_,,GU,;, a Argentina depende do indice de
globalizacédo da Venezuela (VE) sendo afetada pigridstantes de tempo por este indice; e
no primeiro instante pelo indice do pais Guiana)(GU

A(UY) depende daAPE_,,ABR_,ABR_,, o Uruguai (UY) é afetado pelo valor do
indice Peru (PE) e até duas defasagens da vaBéas! (BR).

A técnica do modelo VAR visa captar as inter-reém;@ntre as variaveis, e, assim,
estas variaveis e suas defasagens ndo devem setdasmio modelo. O modelo VAR
estimado sera utilizado para realizar o impulsaedposta entre as variaveis Figuras 2 (a
(Equador), b(Peru), c (Coldmbia, d(Venezuela), di(ia, f(Chile), g(Argentina) h(Uruguai),

i (Brasil) e j(Paraguai).

Figura 2 — Impulso de resposta nas variaveis

Response of D(EQUADOR) to Innovations Response of D(PERU) to Innovations
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Response of D(BRASIL) to Innovations
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Analisando a Figura 2 (a) pode-se perceber no qureno que, quando ocorre uma
inovacdo no indice de globalizacdo do Equador,ndgés dos paises da America do Sul
ocilam positivamente e negativamente. O indice dasiBreage positivamente, nos dois
primeiro meses, isso quer dizer que ocorre um atmuninternacionalizagédo neste pais, nos
dois proximos meses ocorre uma queda na interredzagdo, este indice oscila, mas se
estabiliza ap6s 10 meses. O indice do Uruguai aaohgp com pouca diferenca o
comportamento do indice brasileiro, pode-se dizer gcorre um paralelo ao outro. Ja o
incice do Paraguai, no primeiro momento a inteoraizacdo tem um aumento,
permanecendo nos trés primeiro meses, essa oscpagianece nos 10 meses em andlise,
mas nao oscila negativamente. O indice do Peruoigsprimeiro meses se mantém estavel,
logo ocorre um aumento do indice, essa variacdore@sitivamente e 0 pais consegue
manter positivo seu indice de internacionaliza¢@®.indices Coldmbia e Chile sofrem uma
queda bruta nos dois primeiros meses, o Chile tenpico de aumento nos proximos dois
meses, No quinto més ocorre uma queda, e esta @asitivamente e negativamente. Os
demais indices Argentina, Bolivia e Venezuela piramente sofrem uma queda, e no curto
prazo, oscilam positivamente e negativamente. @isda representam um comportamento de
internacionalizacao influénciado pela mudanca mopmtamento do indice do Equador.

Assim, seguindo as analises da Figura 2, pode-senddr que o impulso de resposta
foi realizado em todas as variaveis enddgenas, msponderam com um comportamento
oscilatorio positivo e negativo, isto comprova e indices de globalizacdo sao inter-
relacionados, isto é, quando ocorre uma inovacaéndize de globalizacdo do pais em
destaque, os demais indices dos paises da Amédc&udl ocilam positivamente e
negativamente, comprovando a influéncia. Essas ngadaambém podem ser comprovadas

@OE0
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com o teste de causalidade@enger(ANEXO B, Tabela 8) o qual comprova que os indices

se inter-relacionam ao longo do tempo.

O teste de causalidade @Geangerverificou a existéncia das relacdes de causait® efe

entre duas ou mais variaveis defasadas. No quab-pedverificar que os indices de

globalizac&o que possuem relagéo bi-causal e cawesafio listados na Tabela 6:

Tabela 6 — Teste de causalidade de Granger

BI-CAUSAL* CAUSAL**
Peru Equador Equador Bolivia
Colémbia Equador Brasil Equador
Chile Equador Uruguai Equador
Paraguai Equador Venezuela Peru
Colémbia Peru Chile Peru
Bolivia Peru Peru Paraguai
Brasil Peru Argentina Peru
Suriname Peru Peru Uruguai
Argentina Venezuela Guiana Peru
Guiana Venezuela Venezuela Colémbia
Paraguai Bolivia Chile Colémbia
Argentina Bolivia Paraguai Coldmbia
Brasil Chile Suriname Colémbia
Paraguai Chile Venezuela Bolivia
Argentina Chile Venezuela Chile
Uruguai Brasil Bolivia Chile
Guiana Brasil Brasil Bolivia
Argentina Paraguai Bolivia Suriname
Guiana Paraguai Suriname Chile
Uruguai Argentina Guiana Chile
Suriname Guiana Paraguai Brasil
Brasil Argentina
Guiana Argentina
Uruguai Guiana

*Bi-causal: influencia e é influenciado. Causalifluéncia

Desse modo, o modelo VAR estimado identificou asagges significativas também
como a inter-relacdo entre as variaveis, as qoasf organizadas na Tabela 6, mostrando 0s
indices que influenciam e séo influenciados, chaal® bi-causal e os indices que somente
influenciam, determinados como causal. Isto quegrdjue as variaveis causam um efeito no
indice de globalizacdo dos demais paises em esBegoindo, analisa-se a decomposicao de
variancia Tabela 9 (ANEXO C), que visa determinagquanto de um indice faz parte na
formagéao do outro.

Analisando-se a Decomposi¢cdo de Variancia ilustnaaaTabela (ANEXO C),
verifica-se que as variaveis influenciam a formadaopreco do indice em evidéncia. A

relacdo entre esses paises é de curto prazo, poisie@lo estimado usado foi coma®s, ou

OE0
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seja, a influéncia ndo ultrapassa mais que doigsnésanalise de decomposicdo de variancia
resultou a porcentagem com que cada variavel gatia formagdo dos demais indices, num
horizonte de 10 meses.

Na avaliacdo da variancia e considerando um peffistdoo de 1, 5 e 10 meses, foi
possivel observar que o indice do Equador, em uimepo momento, foi 100%
autoexplicativo e ndo é influenciado pelas out@$aveis (Tabela 9, ANEXO C). No quinto
periodo, o indice do Equador € explicado em 28,pbvoele mesmo, 6,389% pelo Peru,
5,026% pela Colémbia, 3,429% por Venezuela, 5,42@% Bolivia, 34,21% pelo Chile,
8,826% pelo Brasil, 3,092% pelo Paraguai, 2,723% pegentina, e finalmente explicado
por 2,754% por Uruguai. No décimo periodo que spoade ao décimo més, o indice do
Equador € explicado em 24,830% por ele mesmo, 8lxdo Peru, 4,988% pela Colémbia,
3,909% por Venezuela, 11,612% pela Bolivia, 30,9918l0 Chile, 8,152% pelo Brasil,
3,887% pelo Paraguai, 2,496% pela Argentina, elnfieate explicado por 2,953% por
Uruguai.

Num segundo olhar, o indice do Peru era 98,419%ea&plicativo e em torno de
1,581% pelas demais variaveis estimadas que fazgte do modelo. As outras andlises
foram semelhantes, disponiveis na Tabela 9.

Portanto, conclui-se, assim, a estimagdo do matkeletor autorregressivo — VAR, 0

préximo item refere-se as conclusdes.

4 CONSIDERACOES FINAIS

Este estudo possibilitou a andlise das relacdee est indices de globalizacdo dos
paises Equador, Peru, Colémbia, Venezuela, Bol®@fale, Brasil, Paraguai, Argentina,
Uruguai, Suriname, Guiana. Com os resultados obtabom a estimacdo do modelo VAR
pode-se observar que desde o ano de 1970 estessiratitdo em ascensao, pois 0s paises
realizaram acordos de livre comercializagao, raadlb em um aumento na industrializacao.

Assim a economia mundial encontra-se em constearisitdo, ndo apenas em fatores
econdbmicos, mas também politicos e sociais. Dessio ra atual situacdo de globalizacéao
econbmica evoluiu desde as trocas internacionaispmelutos do século XVI, que
caracterizaram a internacionalizagcdo comerciakgra em seguida pela internacionalizacéo
financeira, pela internacionalizacado da producdonpeio de empresas multinacionais até a
producao internacional conjunta de um produto, &talo desmembramento do processo

produtivo para a producdo e montagem do produte&ias regides mundiais (KON, 1999).
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Mas o que se buscou realizar no modelo VAR, poordes testes de Causalidade de
Granger, foi demonstrar que os indices possuemcansa de efeito, influenciando tanto para
um aumento do indice como para um declinio, ou est@ ficar estavel em um intervalo de
tempo de 10 meses, também pelo impulso de resposteguiu-se captar a influéncia de
cada indice frente uma mudanca em outro. Este avampento é tratado por alguns autores
como um fendmeno de regionalizagdo, pois trataepaises proximos em questdes
territoriais, defendidos pelo modelo de internaal@acdo de Uppsala.

Estudos recentes indicaram que o processo de acteralizacdo, com o modelo de
Uppsala, tem um impacto positivo no desempenho (BARA; BELL; PENNINGS, 1996;
DELIOS; BEAMISH, 2001; LI, 1995; LUO; PENG, 1999BANSON; VAHLNE, 2009). O
que foi confirmado neste artigo, pois somente AtiganBolivia e Venezuela no curto prazo
sofrem uma queda nos indices de globalizacdo, madecorrer do periodo estes tém um
crescimento, comprovando também o processo denadi@nalizagdo, com o modelo de
Uppsala.
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